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• Background

• Synthetic Data Generation Model

▪ Modeling Tabular Data using Conditional GAN [NeurIPS’19]

• Evaluation Methods for Financial Synthetic Data

▪ An Empirical Study of Utility and Disclosure Risk for Tabular Data Synthesis Models - In-Depth 

Analysis and Interesting Findings [BigComp ’24, Best Paper Award]
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▪ Explanation of Basic Ideas (Current Research Topic)

Table of Contents



3

• 양질의금융빅데이터확보가어려운상황임

▪ 금융데이터는 개인정보와 민감정보가 포함되어 있어연구에활용할수있는실제
데이터가많지않고

▪ 나아가, 사기거래, 이상거래 등의 사건은발생빈도가낮아모델이학습하고
평가할수있는데이터가부족함

→ 이에 대한 해결방안으로합성데이터가주목받고 있으며, 금융권의 AI 경쟁력
확보를 위해합성데이터의연구는반드시선행될필요

Background

[참고] 금융위원회 공식블로그(‘22.8)
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• 금융 합성데이터 연구 및 활용에 대한국내·외상황은?

▪ 독일 보험회사 Provinzial가보험상품추천 AI의학습을위한합성데이터활용
프로젝트를 수행하였고, 합성데이터로 학습시킨 AI가 원본데이터로 학습시킨 AI 

대비 97% 정도성능을 보임

▪ (2022 NeurIPS) Turning the Tables - Biased, Imbalanced, Dynamic Tabular Datasets 

for ML Evaluation

▪ 국내의 경우, 개인정보유출리스크로 인한 가명정보 수준 데이터는 공개를
꺼려하고 있어, 해당연구및활용수준이해외대비 미진한상황

Background
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• 통계기반

▪ 원본 데이터의 통계적 특성을 이용하여 가정한 모집단 분포 추정 후 표본
추출하는 방식

▪ E.g., Coupla 모형

• 머신러닝기반

▪ 독립변수 집합을 지정해 종속변수 예측하는 모델을 이용한 방식

▪ E.g., CART, SMOTE

• 생성AI 기반

▪ 딥러닝 생성형 AI 모델을 이용하여 합성데이터를 생성하는 방식

▪ 테스트, 이미지 등 비정형 데이터 생성에 용이

▪ 원하는 양의 합성데이터 생성에 용이

▪ E.g., GAN

Synthetic Data Generation Model
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• Modeling Tabular Data using Conditional GAN [CTGAN]

▪  NeurIPS 2019
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• Tabular Data의예

• Tabular Data를어떻게 GAN모델에주입할것인가?

▪ Mode-specific Normalization

CTGAN(Conditional Tabular GAN) 모델

종목정보 시장 시가 고가 저가 종가 …

삼성전자 코스피 74,900 75,300 72,300 72,500 …

카카오 코스피 36,750 39,000 36,750 38,000 …

에코프로 코스닥 84,000 92,400 83,600 91,500 …
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• Conditional Generator and Training-by-Sampling

CTGAN(Conditional Tabular GAN) 모델
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합성데이터관련오픈소스들
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• An Empirical Study of Utility and Disclosure Risk for Tabular Data Synthesis 

Models - In-Depth Analysis and Interesting Findings

▪  BigComp ’24, Best Paper Award
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Utility and Disclosure Risk for Tabular Synthesis

• Introduction

▪ 다양한 유형의 Tabular DataSet의 합성데이터를 Utility 및 Disclosure Risk에대해
최초로심층분석함

• DataSet 및생성모델

▪데이터셋(3): Customer, Cencus, Ethereum

▪생성모델(4):  Copula, CART, CTGAN, VAE

• 측정지표

▪ Utility Metrics: 합성데이터가 원본데이터의 통계적 분포를 얼마나 잘
모사하는가를 측정하는 지표임

− PC(Pair-wise correlation), Statistics, PMSE-based Score

▪ Disclosure Risk Metrics: 합성 데이터가 원본 데이터로부터 개인 식별자를 유추할
수 있는 가능성을 얼마나 잘 줄였는지를 평가

−  GU, TCAP
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Utility and Disclosure Risk for Tabular Synthesis
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• Graph-based Financial Data Synthesis

▪  Explanation of Basic Ideas (Current Research Topic)
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금융데이터의특징 (기존모델들의한계점)
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Proposal Method & Future Work



16

감사합니다.


	기본 구역
	슬라이드 1: Graph based Tabular Financial Data Synthesis
	슬라이드 2: Table of Contents
	슬라이드 3: Background
	슬라이드 4: Background
	슬라이드 5: Synthetic Data Generation Model 
	슬라이드 6
	슬라이드 7: CTGAN(Conditional Tabular GAN) 모델
	슬라이드 8: CTGAN(Conditional Tabular GAN) 모델
	슬라이드 9: 합성데이터 관련 오픈소스들
	슬라이드 10
	슬라이드 11: Utility and Disclosure Risk for Tabular Synthesis
	슬라이드 12: Utility and Disclosure Risk for Tabular Synthesis
	슬라이드 13
	슬라이드 14: 금융데이터의 특징 (기존 모델들의 한계점)
	슬라이드 15: Proposal Method & Future Work
	슬라이드 16


